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基于结构检测模型的白内障连续

环形撕囊边界检测方法

刘卫朋１，韩　达１，２，李　桢２，边桂彬２
（１．河北工业大学 人工智能与数据科学学院，天津　３００１３０；

２．中国科学院自动化研究所 复杂系统管理与控制国家重点实验室，北京　１００１９０）

摘要：针对临床白内障手术面临的连续环形撕囊术中边界自动提取的问题，提出了一种具有高计算效率和良好鲁棒性的新颖

检测方案来提取撕囊边界信息；首先，应用包括一般直方图均衡化和自适应直方图均衡化在内的预处理程序来增强输入图像的对

比度；然后，建立了一种结构检测模型来检测低对比度条件下细小的撕囊边界信息；在这之后，应用局部阈值和后处理来消除干

扰像素；最后，经过数据集对提出的方法进行验证；实验结果表明，所提方法具有优异检测性能并取得了Ｆ测度为０．９１５的结

果；证明了该方法可以检测出白内障手术连续环形撕囊边界，并具有较高的计算能力和精确度。

关键词：图像处理；边界检测；白内障手术；机器人手术
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０　引言

白内障是全球首位致盲性眼病。它会使视力下降，甚

至导致失明。白内障是由眼组织中的晶状体蛋白质变性而

发生浑浊引起的症状。根据白内障产生和发展的不同区域，

可将其分为三类：核性白内障，皮质性白内障和后囊膜下

白内障［１４］。在所有的白内障中，老年性白内障是较为常见

的眼科疾病，占视力致盲问题的２５％～５０％。白内障已成

为人们生存质量的重大威胁，其危害程度紧随肿瘤和心血

管疾病。随着社会老龄化程度加重，白内障发病率逐年增

长，如果这些白内障患者无法及时接受适当治疗，会造成

视力下降、病人的生活质量下降，此外会继发青光眼，造

成不可逆的视神经损伤，还能引起过敏性炎症。世界卫生

组织 （ＷＨＯ）公布的统计数据表明，每年有超过１５００万

的白内障致盲者。此外，仅在中国和印度就发现了因为白

内障致盲［５７］的人数为１８００万。

白内障手术是用人工晶体替换患病变晶状体的过程。

首先，眼科医生使用专用手术器械对眼球制作切口。下一

个步骤是连续环形撕囊操作，这一步骤在整个手术中起着

至关重要的作用。第三，对眼球进行水分离操作，该步骤旨

在分离眼睛的组织和组织液。第四步是超声乳化，它会破

碎病变晶状体。之后，进行去核操作，在此步骤中将清除

所有残留物。下一个操作是注射粘弹剂，这一部分的目的

是方便人工晶状体的植入。在植入了人工晶状体并调整位

置之后，需要清洁眼球内的辅助药剂和其他处理后，手术
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结束。图１中展示了白内障手术的标志性步骤。

图１　白内障手术的主要步骤

近年来，手术机器人成为高端医疗装备的重要研究方

向。高难度的手术可分解为医生的一般手术操作及机器人

的复杂精细操作，关键手术步骤由机器人辅助完成，医生

的手术操作难度明显降低，手术精细度、安全性显著提高。

外科医生和研究人员从飞速发展的计算机视觉和医学影像

处理技术中受益良多［８］。探索并测试了关于自主心脏手术

机器人的理论。此外，在白内障手术中探索撕囊术的边界

提取［９］以实现机器人手术［１０］。研究了用于白内障手术机器

人机械臂虚拟约束的算法［１１］。则通过深度学习方法实现了

针对白内障手术视频高速分割。

为了实现机器人辅助白内障手术操作，需要术中实时

提取连续环形撕囊的边界，为机器人运动控制提供虚拟约

束。如图２ （ａ）（ｄ）所示，提取工作的主要挑战在于边界

与周围环境的对比度低。图２列出了几个典型的图像，它

们代表了手术期间发生的不同类型的干扰。第一种类型的

干扰是由进行手术时的灯光反射引起的，如图２ （ｂ）所示。

第二类干扰是由于撕囊过程中操作不准确而导致边界部分

缺失，如图２ （ｃ）所示。

第三类干扰是手术过程中由于气体混入而产生的气泡

干扰，如图２ （ｅ）所示。这３种不同类型的干扰增加了检

测边界的难度。此外，肉眼不易识别的边界和眼球内组织

等很容易导致错误检测，如图２ （ｆ）所示。

图２　撕囊边界检测面临的主要挑战

为了更直观地反映目标边界像素与图像周围背景之间

的低对比度，本研究绘制了图像的灰度值图表，以说明将

边界检测方法应用于白内障手术的撕囊边界

检测时所面临的挑战，如图３。

从图像直观得出，研究的目标边界与周

围图像对比度较低，不易于直观感受。这就

给执行白内障手术的医生提供了巨大的挑战。

而像素灰度折线图则显示待检测像素值与周

围２０像素内像素差值较小，同样不利于机器

视觉的检测和提取。

为了克服上述挑战，本研究提出了特定

的解决方法。首先，预处理可以显着提高输

入图像的对比度。接下来，提出了一种结构

检测模型来检测连续环形撕囊边界。最后，

本研究应用的局部阈值和后处理能够消除干

扰和噪声而不会影响边界像素。

本文的主要贡献归纳如下：

１）结合了预处理和结构检测模型的提取方案能够在低

对比度的情况下检测出更精细的晶状体前囊撕取边界。

２）利用局部阈值和后期处理能够检测并消除小的干

扰，而不会同时影响边界像素。

３）该方案的鲁棒性由３种不同干扰下的满意结果所

证实。

４）对所提方案的和已建立的检测方案进行比较和评估。

本文的其余部分安排如下。第１章具体解释了具有准

确性和鲁棒性撕囊边界的结构检测模型和边界提取方案。

第２章介绍了一系列手术图像的实验结果和评估。最后，

结论和讨论将在第３章中进行。

图３　边界像素与周围像素灰度值对比

１　算法的阐述

提出的算法包括预处理、结构检测模型、局部阈值和

后处理。首先，实施预处理以增加图像的对比度并使其便

于应用模型。然后，建立结构检测模型以检测白内障手术

图像中撕囊边界。接下来，在检测到细节之后进行局部阈
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值清除其中的干扰像素。最后，后处理可以消除干扰并获

得撕囊的边界。算法的框架如图４所示。

图４　边界检测流程图

２　算法的阐述

２１　预处理

预处理过程的工作流程描述如下：将小波变换分解应用

于原始图像，并获得４个分别称为低－低，低－高，高－低

和高－高的子带图像。我们需要处理的照明因子仅存在于低

－低子带图像中，并且可以通过奇异值分解来处理。借助此

属性，原始图像可以同时通过一般直方图均衡和自适应直方

图均衡进行处理［１２］。通过应用逆离散小波变换，可以将两个

分离通道的图像重建为具有高对比度的最终图像。

图５列出了输入图像和相应的响应图像的灰度直方图

和三维等高线图，以说明预处理的有效性。

图５　预处理前后效果对比

２２　结构检测模型

在本节中，将建立边界检测模型以检测撕囊边界。

首先对输入图像与高斯滤波器进行卷积，以便对其进

行平滑处理。

犐狓狓 ＝犐犌σ狓狓（狓，狔） （１）

犐狔狔 ＝犐犌σ狔狔（狓，狔） （２）

犐狓狔 ＝犐犌σ狓狔（狓，狔）＝犐狔狓 （３）

　　其中：犌σ狓狓（狓，狔）代表高斯函数犌σ（狓，狔）在狓轴的二阶

偏导数，犌σ狔狔（狓，狔）代表高斯函数犌σ（狓，狔）在狔轴的二阶偏

导数，犌σ狓狔（狓，狔）代表高斯函数犌σ（狓，狔）在狓轴和狔轴的二

阶偏导数。σ代表高斯函数犌σ（狓，狔）的尺度。

定义二阶特征矩阵如下：

犎＝
犐狓狓 犐狓狔

犐狔狓 犐（ ）
狔狔

（４）

　　建立矩阵后，结构检测模型的原理可以描述如下：二

阶偏导数表示二维图像中导数的变化情况；矩阵的两个特

征值表示图像在两个特征向量指示的方向上的各向异性。

如果使用特征向量和特征值构成椭圆，则椭圆可以表示某

一点处的各向异性变化。结构越线性，各向异性越强。显

然，圆具有最强的各向同性。如图６所示。

图６　特征值和特征向量及对应点在图像中结构

特征矩阵的特征值可以更好地描述线状结构信息。根

据该特性，高斯二阶偏导数的目标边界及其响应相对较大，

而在均匀的背景中是均匀的，因此响应较小。我们使用犲１

和犲２表示矩阵特征矩的特征值，λ１ 和λ２ 作为对应的两个特

征值，并假定 λ１ ＜ λ２ ，然后定义两个变量，分别命名

为犚犫和犛，如下所示：

犚犫 ＝λ１／λ２ （５）

犛＝ λ１
２
＋λ２槡

２ （６）

　　图像中的像素是否为边界像素可以通过犚犫 和犛 判定识

别。根据上面讨论的信息，我们得出结论：只有当检测到

干扰像素时，犚犫就能得到一个较大的值；如果λ１＝０或者λ１

非常小，此时犚犫的值接近０。但是，当检测到是背景像素

而非边界像素时，犛就会得到一个较小的值。考虑到特征矩

阵的特性，不同的特征值将对应不同的检测结果。结合假

设条件狘λ１狘＜狘λ２狘，我们列出了其特征值的三中不同情况，

如图７所示。

图７　不同特征值及其在图像中对应的不同结构
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结构检测模型的传递函数定义如下：

犎 ＝

０，λ２＞０

ｅｘｐ（－（犚
２
犫／２β

２）（１－ｅｘｐ（－（犛
２／２犮２）））），烅

烄

烆ｏｔｈｅｒｓ

（７）

　　基于以上讨论的特性，结构检测模型能够检测边界像

素，而与周围背景无关。预处理后的输入图像及其对气泡

和反射光的响应如图８所示。

图８　线状结构和块状结构的识别

２３　局部阈值处理

在本节中应用局部阈值以消除在先前过程中错误检测

到的干扰。由于存在细小的血管和低对比度区域，我们可

能会错误地将边界像素检测为非边界像素。

为了正确区分边界像素，通过使用滑动子窗口从应用

模型后的图像中分割像素来应用局部阈值。阈值设定如下：

犜犺（狓，狔）＝犿（狓，狔）＋犽·狏（狓，狔） （８）

　　犿（狓，狔）和狏（狓，狔）在式 （８）中分别是滑动子图像的均

值和标准差。滑动子窗口的大小可以自由选择，这里我们

使用９×９；同时，犽是一个预定的常数，当犽设置为１时将

获得最佳响应结果。

当在结构检测模型的响应图像上应用局部阈值时，其

对应的算法为：

犅（狓，狔）＝
１，犚（狓，狔）＞犜犺（狓，狔）

０，｛ ｏｔｈｅｒｗｉｓｅ （９）

　　在上述过程中，原始图像被转换为二值图像。在逐像

素比较之后，如果满足限定条件犚（狓，狔）＞犜犺（狓，狔），则

将像素标记为白色，反之将其标记为黑色。在此过程的步

骤之后，大多数干扰像素已被消除。

３种典型类型的干扰和输入图像的结果在图９中列出，

可以得出结论，局部阈值消除了部分内部干扰。

２４　后处理

采用后处理的目的在于去除一些非边界像素并得到结

果。这一过程尽可能需要消除干扰，并同时保留边界像素。

首先，应用连接操作来连接分离的干扰像素。然后，使用

图９　局部阈值应用前后对比

收缩操作来使连接的干扰细化。最后，进行清除操作以获

得最终结果。工作原理如图１０所示，白色和灰色边框中的

图像部分被放大以显示该算法工作过程，对应解释连接、

细化和清除３种操作。首先，连接操作可以将单独的干扰

连接成连接的干扰，这可以方便地处理。处理过程如下：

犡犽 ＝ （犡犽 !犅）∩犃；犽＝１，２，３··· （１０）

　　式 （１０）表示找到集合中的单独元素并使它们连接。犡０

是一个数组 ｛１｝，每个连接的元素

中都包含元素１，而非连接元素都均为元素０。接下

来，收缩操作可以减小干扰，并易于实施清除操作。定义

如下：

犃 ｛犅｝＝ （（···（（犃犅
１）犅

２）···）犅
狀，

｛犅｝＝ ｛犅
１，犅２，···犅狀｝ （１１）

　　式 （１１）用于细化犃；它代表结构元素序列的细化。

最后，清除操作适于清除干扰。处理如下：

犡＝犐－犚
犇
犐（犉） （１２）

　　其中：犡等于输入图像犐，但所有对象的非接触像素都

已清除。

３　实验结果与分析

３１　数据集和相关参数设定

实验数据来自手术的实时视频。为了验证所提出方法的

性能，将手术视频处理为单个图像。最终获得了不同的连续

环形撕囊术的图像并进行了测试，以验证所提出的方法。

在进行对比实验之前，必须正确地选择一些关键参数。

该方法有多个参数，实验表明，其中只有３个参数对算法

的检测提取性能有重大影响。它们分别是：尺度大小σ，阈

值系数犽和滑动窗口的大小犖×犖 。

针对不同的尺度σ进行测试，以选择其理想参数。根据

实验，如果σ设置得太小，边界将无法很好地提取并且容易

丢失；相反，如果σ设置得太大，一些干扰将被误检边

界像素。

滑动子图像的大小也会影响检测结果。子图像的值设

定过小会增加处理时间，从而增加系统负担；子图像尺寸

值设定过大会导致不精确的检测结果。

阈值系数犽对局部阈值的过程有影响，从而影响检测结
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图１０　后处理各操作及原理

果。如果犽的值太小，将导致阈值过小，并错误地将背景像

素识别为边界像素；相反，如果将该值设置得太大，则会

产生宽松的阈值，并且会丢失一些真实的边界像素。

在图１１中，横坐标表示３种不同干扰情况下的测试情

况，以纵坐标表示测试２０张图像时，能够检测出８０％边界

的数量。根据图１１ （ａ）的直方图可得尺度大小取σ＝１将

收到满意的结果。从图１１ （ｂ）所示直方图得出的结论是子

图像的大小取９×９将收到最佳响应。如图１１ （ｃ）所示，

在３种情况下，阈值系数取犽＝１性能良好且稳定。

３２　定性评估

将结构检测方案与一些代表性的边界检测方案进行了

比较，以证明其有效性。分别在给定的图像数据集中使用

Ｃａｎｎｙ
［１２］，Ｒｏｂｅｒｔｓ

［１３］和ＴｅｎｓｏｒＶｏｔｉｎｇ
［１４］。

图１１　关键参数的设定对检测过程的影响

　　Ｃａｎｎｙ算子很容易在白内障图像中检测到错误的检测

结果。其在图１２ （ｂ１）（ｂ２）（ｂ３）中的结果表明，尽管这

一方法检测到边界，但同时保留了很多干扰。

图１２　不同方法所得结果及人工标注数据
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　　从图１２ （ｃ１）（ｃ２）（ｃ３）得出结论，Ｒｏｂｅｒｔｓ检测子的

表现并不令人满意。它的算法是依靠在对角线方向上两个

相邻像素之间的差异近似边缘幅度以检测边缘。与Ｃａｎｎｙ

检测器的结果相比，检测到的干扰减少了许多，但是检测

到的边界会也同时减少。

图１２ （ｄ１）（ｄ２）（ｄ３）中的结果表明，ＴｅｎｓｏｒＶｏｔｉｎｇ

不适用于此处。它在边界检测领域，尤其是在低对比度图

像中，具有独特的检测优势。其原理是通过球张量和棒状

张量不断迭代检测边界和缺失曲线。如图中所见，它确实

检测到了Ｃａｎｎｙ和Ｒｏｂｅｒｔｓ都检测不到的边界像素，但由于

其对干扰的响应敏感特性，使得其将粘弹剂和眼内组织也

识别为边界。

图１２ （ｅ１）（ｅ２） （ｅ３）展示了结构检测模型的检测结

果，可以得出，这一方案的性能优于Ｃａｎｎｙ算子，Ｒｏｂｅｒｔｓ

检测子和 ＴｅｎｓｏｒＶｏｔｉｎｇ三种方法。如图１２所示，Ｃａｎｎｙ

可以很好地检测边界，但是容易导致错误检测。Ｒｏｂｅｒｔｓ的

倾斜检测功能使它容易将边界附近的干扰像素识别为目标

像素，从而增加了误报率。辅助药物和眼内组织对张量投

票的迭代过程具有不可逆的影响，从而检测了较多干扰。

３３　定量评估

除去定性评估之外，实验还进行了定量评估，以将所

提出的方法与上述３种代表性方法进行比较。在这项研究

中，列出了３个性能指标，包括精确度 （犘狉），召回率

（犚犲）和Ｆ测度 （犉犿），其定义如下：

犘狉＝
犜犘

犜犘＋犉犘
（１３）

犚犲＝
犜犘

犜犘＋犉犖
（１４）

犉犿 ＝２×
犘狉×犚犲
犘狉＋犚犲

（１５）

　　其中：犜犘，犉犘 和犉犖 分别代表真阳性，假阳性和假阴

性。犉犿 可以评估这些方法的整体性能。

根据计算的指标，结果记录在图１３中。如图所示，该

方法的精确度／召回率曲线高于Ｃａｎｎｙ检测器，Ｒｏｂｅｒｔｓ检

测器和ＴｅｎｓｏｒＶｏｔｉｎｇ方法，证明了该方法的准确性和高计

算效率。

实验同时记录了每种方法的运行时间，以证明该方法

具有较高的计算效率。表１汇总了所有这些方法对尺寸为

３００×４５０像素的测试图像的平均处理时间，以进行比较。

从表１可以得出结论，该方法具有较高的计算效率。

表１　不同方法耗时记录

检测方案 耗时／ｍｓ

Ｃａｎｎｙ算子 ３７

Ｒｏｂｅｒｔｓ检测子 ４３

ＴｅｎｓｏｒＶｏｔｉｎｇ ８４

结构检测方法 ３２

４　结果及讨论

本次研究提出了一种新的边界提取方案，用于白内障

图１３　不同方法所得结果定量对比

图像中的连续环形撕囊边界检测，并已通过从医院收集的

数据集验证了其性能。所提出的模型可以提取连续环形撕

囊的边界，该边界是在结构检测模型之后计算出来的，可

以通过局部阈值和后处理来消除干扰。

实验结果表明，在评价白内障连续环形撕囊边界方面，

该方案比传统的 Ｃａｎｎｙ算子，Ｒｏｂｅｒｔｓ检测子和 Ｔｅｎｓｏｒ

Ｖｏｔｉｎｇ具有更好的检测判别能力。通过应用结构检测模型

方案，即使在低对比度条件或不同类型的干扰情况下，也

可以提取连续环形撕囊的边界。

连续曲线撕囊的边界可以为白内障手术机器人提供必

要的反馈信息。我们的工作可以增加对手术机器人虚拟固

定装置的约束。实验结果表明，该方案鲁棒性良好，Ｆ测度

取得了０．９１５的结果。将图像处理的结果用作机器人运动

控制的虚拟约束，可以使机器人操作更加安全，提高了操

作的精度。

５　结束语

本文研究了白内障连续环形撕囊边界的提取方案，并

且实现了在白内障手术视频中提取连续环形撕囊边界这一

目的。经过实验验证，所提方法具有良好的可行性和效果，

与多种图像处理方案对比表明，在提取的精确度和准确度

上有大幅提升，能够为手术医师或机器人辅助手术操作提

供良好的约束信息，提升手术的安全性和精准度。

参考文献：

［１］ＫｈａｎｎａＲ，ＰｕｊａｒｉＳ，ＳａｎｇｗａｎＶ．Ｃａｔａｒａｃｔｓｕｒｇｅｒｙｉｎｄｅｖｅｌｏ

ｐｉｎｇｃｏｕｎｔｒｉｅｓ［Ｊ］．Ｃｕｒｒｅｎｔｏｐｉｎｉｏｎｉｎｏｐｈｔｈａｌｍｏｌｏｇｙ，２０１１，２２

（１）：１０ １４．

［２］ＬａｍｏｕｒｅｕｘＥＬ，ＦｅｎｗｉｃｋＥ，ＰｅｓｕｄｏｖｓＫ，ＴａｎＤ．Ｔｈｅｉｍｐａｃｔ

ｏｆｃａｔａｒａｃｔｓｕｒｇｅｒｙｏｎｑｕａｌｉｔｙｏｆｌｉｆｅ ［Ｊ］．Ｃｕｒｒｅｎｔｏｐｉｎｉｏｎｉｎ

ｏｐｈｔｈａｌｍｏｌｏｇｙ，２０１１，２２ （１）：１９ ２７．

［３］ＮｉｅｍｅｉｊｅｒＭ，ＶａｎＧｉｎｎｅｋｅｎＢ，ＳｔａａｌＪ，ｅｔａｌ．Ａｕｔｏｍａｔｉｃｄｅｔｅｃ

ｔｉｏｎｏｆｒｅｄｌｅｓｉｏｎｓｉｎｄｉｇｉｔａｌｃｏｌｏｒｆｕｎｄｕｓｐｈｏｔｏｇｒａｐｈｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥ



　　 计算机测量与控制　 第２８


卷· ５２　　　 ·

Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎｍｅｄｉｃａｌｉｍａｇｉｎｇ，２００５，２４ （５）：５８４ ５９２．

［４］ＣｈａｕｄｈｕｒｉＳ，ＣｈａｔｔｅｒｊｅｅＳ，ＫａｔｚＮ，ｅｔａｌ．Ｄｅｔｅｃｔｉｏｎｏｆｂｌｏｏｄｖｅｓｓｅｌｓ

ｉｎｒｅｔｉｎａｌｉｍａｇｅｓｕｓｉｎｇｔｗｏ－ｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌｍａｔｃｈｅｄｆｉｌｔｅｒｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥ

Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎｍｅｄｉｃａｌｉｍａｇｉｎｇ，１９８９，８ （３）：２６３ ２６９．

［５］ＴａｎＣＳＨ．Ｃｏｓｔｅｆｆｅｃｔｉｖｅｎｅｓｓｏｆｐｈａｃｏｅｍｕｌｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｉｎｄｅｖｅｌｏ

ｐｉｎｇｃｏｕｎｔｒｉｅｓ［Ｊ］．Ｅｙｅ，２０１０，２４ （１２）：１８２７．

［６］ＨａｒｉｎｉＶ，ＢｈａｎｕｍａｔｈｉＶ．Ａｕｔｏｍａｔｉｃｃａｔａｒａｃｔｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｓｙｓ

ｔｅｍ ［Ａ］．ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎａｎｄＳｉｇ

ｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ（ＩＣＣＳＰ）［Ｃ］．２０１６，０８１５ ０８１９．

［７］ＮｉｙａＣＰ，ＪａｙａｋｕｍａｒＴＶＪｕｎｅ．Ａｎａｌｙｓｉｓｏｆｄｉｆｆｅｒｅｎｔａｕｔｏｍａｔｉｃ

ｃａｔａｒａｃｔｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｎｄｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓ［Ａ］．ＩＥＥＥＩｎｔｅｒ

ｎａｔｉｏｎａｌＡｄｖａｎｃｅＣｏｍｐｕｔｉｎｇＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ（ＩＡＣＣ） ［Ｃ］．２０１５，

６９６ ７００．

［８］ＳｈａｒｉｆｉＭ，ＳａｌａｒｉｅｈＨ，ＢｅｈｚａｄｉｐｏｕｒＳ，ｅｔａｌ．Ｂｅａｔｉｎｇ－ｈｅａｒｔｒｏ

ｂｏｔｉｃｓｕｒｇｅｒｙｕｓｉｎｇｂｉｌａｔｅｒａｌｉｍｐｅｄａｎｃｅｃｏｎｔｒｏｌ：Ｔｈｅｏｒｙａｎｄｅｘ

ｐｅｒｉｍｅｎｔｓ ［Ｊ］．ＢｉｏｍｅｄｉｃａｌＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ ａｎｄ Ｃｏｎｔｒｏｌ，

２０１８，４５：２５６ ２６６．

［９］ＳｈｅｎＸ，ＺｈｏｕＪ，ＨａｍａｍＡ，ｅｔａｌ．Ｈａｐｔｉｃ－ｅｎａｂｌｅｄｔｅｌｅｍｅｎｔｏｒ

ｉｎｇｓｕｒｇｅｒｙｓｉｍｕｌａｔｉｏｎ ［Ｊ］．ＩＥＥＥＭｕｌｔｉＭｅｄｉａ，２００８，１５ （１）：

６４ ７６．

［１０］ＬｉｕＷ，ＳｕＹ，ＷｕＷ，ｅｔａｌ．Ａｎｏｐｅｒａｔｉｎｇｓｍｏｏｔｈｍａｎ－ｍａ

ｃｈｉｎｅｃｏｌｌａｂｏｒａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｆｏｒｃａｔａｒａｃｔｃａｐｓｕｌｏｒｈｅｘｉｓｕｓｉｎｇｖｉｒ

ｔｕａｌｆｉｘｔｕｒｅ［Ｊ］．ＦｕｔｕｒｅＧｅｎｅｒａｔｉｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＳｙｓｔｅｍｓ，２０１８，

９８：５２２ ５２９．

［１１］ＺａｎｇＤ，ＢｉａｎＧＢ，ＷａｎｇＹ，ｅｔａｌ．ＡｎＥｘｔｒｅｍｅｌｙＦａｓｔａｎｄ

ＰｒｅｃｉｓｅＣｏｎｖｏｌｕｔｉｏｎａｌＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｆｏｒＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎａｎｄＬｏ

ｃａｌｉｚａｔｉｏｎｏｆＣａｔａｒａｃｔＳｕｒｇｉｃａｌＴｏｏｌｓ［Ａ］．２２ｎｄＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ

ＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭｅｄｉｃａｌＩｍａｇｅＣｏｍｐｕｔｉｎｇａｎｄＣｏｍｐｕｔｅｒＡｓｓｉｓ

ｔｅｄＩｎｔｅｒｖｅｎｔｉｏｎ（ＭＩＣＣＡＩ）［Ｃ］．２０１９，５５ ６４．

［１２］ＲｏｎｇＷ，ＬｉＺ，ＺｈａｎｇＷ，ｅｔａｌ．ＡｎｉｍｐｒｏｖｅｄＣＡＮＮＹｅｄｇｅ

ｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｌｇｏｒｉｔｈｍ ［Ａ］．ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ

ＭｅｃｈａｔｒｏｎｉｃｓａｎｄＡｕｔｏｍａｔｉｏｎ ［Ｃ］．２０１４，５７７ ５８２．

［１３］ＳｈｒｉｖａｋｓｈａｎＧＴ，ＣｈａｎｄｒａｓｅｋａｒＣ．Ａｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｖａｒｉｏｕｓ

ｅｄｇｅｄｅｔｅｃｔｉｏｎｔｅｃｈｎｉｑｕｅｓｕｓｅｄｉｎｉｍａｇｅｐｒｏｃｅｓｓｉｎｇ ［Ｊ］．Ｉｎｔｅｒ

ｎａｔｉｏｎａｌＪｏｕｒｎａｌｏｆＣｏｍｐｕｔｅｒＳｃｉｅｎｃｅＩｓｓｕｅｓ（ＩＪＣＳＩ）２０１２，９

（５）：２６９．

［１４］ＧｕａｎＨ，ＬｉＪ，ＹｕＹ，ｅｔａｌ．Ｉｔｅｒａｔｉｖｅｔｅｎｓｏｒｖｏｔｉｎｇｆｏｒｐａｖｅ

ｍｅｎｔｃｒａｃｋｅｘｔｒａｃｔｉｏｎｕｓｉｎｇｍｏｂｉｌｅｌａｓｅｒｓｃａｎｎｉｎｇｄａｔａ ［Ｊ］．

ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＧｅｏｓｃｉｅｎｃｅａｎｄＲｅｍｏｔｅＳｅｎｓｉｎｇ，２０１４，

５３ （３）：

檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳檳

１５２７ １５３７．

（上接第４５页）

图１４　裂纹检测图像强度图 （编码器脉冲采样）

　　采用数据采集卡内部晶振时钟作为数据采集卡采集数

据的触发时钟得到的强度图如图１５所示，成像结果的裂纹

位置与空间实际裂纹位置有一个明显的偏移，因而无法准

确判断损伤部位的位置信息。

图１５　裂纹检测图像强度图 （采集卡内部时钟采样）

５　结束语

本文利用编码器配合位移台，基于涡流检测原理，实

现了对不锈钢钢板的二维平面连续扫查。通过对电机连续

运动过程中编码器的输出脉冲与晶振时钟脉冲进行研究，

并分别将其作为数据采集卡采集数据的触发 时钟，设计了

电涡流检测二维连续同步扫查系统。通过对不同触发时钟

得到的实验结果与实际不锈钢板进行比较，证明了采用编

码器脉冲作为数据采集卡采集数据的触发时钟的可行性。
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